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Reserach
本周，增加了⼀些Matlab代码结果的精确性。

1.当时间⽚段变多，输出的值会变⼩
⽐如输⼊的时如下 X:

X =

 1 0 0 0 1 0 0 0 0 0
0 1 0 1 0 1 0 1 0 0
0 0 1 0 0 0 1 0 0 1

 (1)

原来应该有 100%概率转移的地⽅，值的⼤⼩只有 0.85
2.当⼈数变多，并且空帧（没有数据）较多时，输出的值也会变⼩

X1 =

 1 0 0
0 1 0
0 0 1

X10 = X9 = ...X3 = X2

 1 0 0
0 0 0
0 0 1

 (2)

输出的转移矩阵 A的值，⼤概只有 0.5左右

这时由于在迭代过程中，对 A 赋值时:At∗
ij = (sign(Sj − λ) ∗ λ − Sj)/bj ,if

|Sj| > λ在实际计算过程中，发⽣了 λ和 Sj 的值⾮常相近的情况，导致计算结果
不精确。这个问题，[2]的作者在⽂章中也有提到，因为他只需要得到有关系的
⼏张图，值的⼤⼩对他没有太⼤意义，然⽽我们对⼈数有⽐较⾼的要求。所以我
又找到算法中使⽤的 Shooting Algotirhm[1].

发现这和我们使⽤的迭代算法⾮常像。
我们的算法中的 Sj, bj 是这样得到：
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因为这只是对⼀个⼈进⾏计算的，为了适应多⼈，根据[2]中的优化公式
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，对上⾯两个进⾏改写。
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于是，问题也在这⾥产⽣：
对于问题 1，当时间⽚段变多，输出的值会变⼩。这是因为时间⽚段变多，T变
⼤，然⽽

∑
iw

t(i) = 1，再除以 T，会使 Sj 变⼩。
对于问题 2，当⼈数变多，并且空帧（没有数据）较多时，输出的值也会变⼩。
这是因为，我曾经为了消除空帧的影响，把空帧时的数据不加上去。
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where, f(x) =

{
1 otherelse
0 X(:, t) is a zero vector

(3)

数据是没有加上去，但是还是除以了总⼈数 L，整体被拉低了。所以，不能除 T，
不能除以太⼤的 L。最终使⽤如下公式（⽰意，实际公式还要考虑上⾯的 f(t)等参
数），
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L(i)表⽰，在 i时刻有数据的⼈数。
最终的结果是，解决了问题 1，部分解决问题 2（由 0.5提升到 0.9）。问题 2的
残余是，i时刻空帧，会对 i+1时刻产⽣影响，L(i+1)的值还得根据前⼀时刻的空
帧，再减减减。

Plan for next week
• 继续 GPU加速，下周再实现⼀些 matlab的函数，就可以把代码往 cuda上搬

• 阅读统计学习第 9章
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